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In recent years, we can enjoy a lot of television programs via 
digital terrestrial television broadcasting, BS (Broadcasting 
Satellite) digital television broadcasting, CS (communication 
satellite) digital television broadcasting, and so on. And the 
capacity for the storage such as a hard disk etc. is also turning 
into large scale. Moreover, Motion-picture-compression 
technologies, such as MPEG (Moving Picture Experts Group) and 
H.26x, have also evolved. With these backgrounds, the amount of 
television programs which a user holds in their television systems 
and recorder systems is becoming huge. However, even if the 
amount of enjoyable television programs increase, the time for 
users is limited in 24 hours a day and they do not have enough 
time to enjoy all of them. Rather, time to watch and enjoy these 
television programs is decreasing because users have many things 




information recently. So, even if a lot of television programs can 
be recorded, there might be no time to watch all of them. And as 
the choices to television programs become a lot, it becomes 
difficult to select the television programs to be watched actually. 
Therefore, the case that users can not watch their favorite 
television programs increases because they can not select them 
after all. This will lead the case increase that users will forget to 
record or watch their favorite television programs, even if they 
have recorder systems. So there are a lot of needs to watch and 
enjoy a lot of favorite television programs efficiently.  
In this thesis, we propose the “Scene search function” which 
enables users to enjoy only favorite scenes in television program s 
in order to enable users to watch more interested television 
programs from a lot of television programs in limited time. Also, 
we propose the “Television program recommender function ”  which 
enables recorder systems to recommend user ’s favorite television 
programs or to record them automatically in order to enable users 
to watch and select their favorite programs easily without 
missing and forgetting them. Especially, we propose technologies 
for adding these functions to television systems which have 
recorder function.  
The television system must be the accessible product for all 
users. Therefore, requirements to the cost are very stringent. So 
there are a lot of limitations for processing power and 
user-interface in the television system. And requirements to the 
usability and the accuracy of function which has an influence on 




Especially, in this research, our target television system has 
the cheap CPU which operates 300MHz and the cost effective 
memory whose capacity is 256MByte. So, for the “Scene search 
function”, our proposed technology must consume fewer than 
3MHz of CPU load and fewer than 0.5MByte of memory for adding 
this function to television systems which have a cheap CPU and a 
cost effective memory. And it must resolve the mismatch problem 
between user specified scenes and start positions of topics for 
specified scenes which might be a problem at the time of a scene 
search. And for the “Television program recommender function”,  
our proposed technology must finish recommendation process for 
television programs within 10 seconds with these limited 
hardware resources because of short response time. And it must 
optimize balance of recall and precision for recommendation, 
which has not been considered so far, in order to recommend 
user ’s favorite television programs in proper quantities and 
qualities as far as it's possible.   
In order to resolve these problems, for the “Scene search 
function”, we propose methods for scene indexing with the scene 
keyword extraction method by practical use of subtitle 
information included in television programs. Especially, we 
propose the multi-indexing method for scenes with two types of 
dictionaries. One is the fixed phrase dictionary which contains 
common keywords for each genre of a television program. Another 
is the peculiar phrase dictionary which contains peculiar 
keywords for each television program. The mismatch problem 




specified scenes which might be a problem at the time of a scene 
search can be resolved with these two types and different level of 
dictionaries. We also propose an efficient scene expression by 
coding keywords in the scene with these dictionaries. The 
conventional technology consumes 8MHz of CPU load and 2MB yte 
of memory for scene indexing. And F-measure for scene search is 
65.9% (Recall is 80% but Precision is 56%). On the other hand, 
proposed method consumes only 1.835MHz of CPU load and 
0.384MByte of memory for scene indexing under the same 
condition. And F-measure for scene search can be 81.5% (Recall 
can be 83% and Precision can be 80%). So, the proposed method 
enables us to add the “Scene search function” to the television 
system which has the cheap CPU and the cost effective memory.  
For the “Television program recommendation function” , we 
define “Playback”, “Reservation”,  “Search”, and “Record” 
operation as user ’s operations to the television system which are 
minimum necessary and express user ’s preferences exactly.  And 
also, we define “Program title”,  “Program keywords” ,  “Program 
genre”, “Broadcasted channel”, and “Broadcasting time” as 
important attributes for television  programs which are also 
minimum necessary and express user ’s preferences exactly.  And 
we define weights for these parameters. The proposed method can 
calculate recommendation scores for television programs based on  
“contents based recommendation methods" with these weights for 
parameters. Furthermore, we define the “Number-Score curve 
(N-S Curve)”  which indicates the relationship between the 




proposed method can optimize recall and precision for the 
television program recommendation by controlling the number of 
recommended television programs using the N-S Curve. The 
conventional technology takes 26 seconds for recommendation 
process for 3000 television programs, which are television 
programs for one week in Japanese digital terrestrial television 
broadcasting, with the recordable television system which have a 
300MHz CPU and a 256MByte memory. And recall and precision 
for television program recommendation are 62% and 71% 
respectively (F-measure is 66.2%). On the other hand, the 
proposed method takes only 8 seconds for recommendation 
process under the same condition. And recall and precision for 
television program recommendation can be 78% and 82% 
respectively (F-measure can be 79.9%). So, the proposed method 
can improve balance of recall and precision for the television 
program recommendation and enables us to add the “Television 
program recommendation function”  to the television system which 
has the cheap CPU and the cost effective memory.  
Furthermore, we inquire the possibility of the recommendation 
with social-media data and suggest the recommendation method 
considering world trends predicted by analyzing social-media 
data. 
Proposed technologies enable users to watch and enjoy 
efficiently not only television programs but also scenes in their 
programs with television systems which have restrictions for the 
processing power and a user-interface. So people who are 




programs in short time with low cost television systems  by 
























ビ 番 組 が 増 え て い る ． 加 え て ， HDD(Hard Disk Drive) の 大 容 量 化 及 び















































量として 2MByteを要し，シーン検索精度を示す F値は 65.9%(適合率 56%，再現
率 80%)である．これに対して提案方式では，インデクシングに必要となる CPU
負荷を 1.835MHz，必要メモリ量を 0.384MByteとすることができる．また，シ












番組 )に対する推薦処理に 26秒を要し，推薦適合率と再現率は，それぞれ 71%
及び 62%(F値＝ 66.2%)である．これに対して提案方式では，同様の条件下で推
薦処理を 8秒で実施可能とし，テレビ番組推薦における適合率と再現率をそれ
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近年，地上波ディジタル放送， BS（ Broadcasting Satellite）ディジタル
放送，CS（ Communication Satellite）ディジタル放送等により，視聴可能な
テレビ番組が増えている．加えて，ハードディスクやブルーレイディスク等
の記憶装置も大容量化がなされ， MPEG（ Moving Picture Experts Group）や
H.26x等での動画圧縮技術も進化している．こうした背景から，ユーザは大量























































図 1-1 録画番組に対する視聴実態  
 


























































































































































































































ンのインデクシング処理に 8MHzの CPU負荷と 2MByteのメモリ量を必要とし，シ
ーン検索精度を示す F値は 65.8%程度である．提案方式により，シーン検索精
















番組 )の推薦処理に 26秒を要する．また，推薦適合率と再現率は，それぞれ 71%
及び 62%（ F値＝ 66.2%）である．これに対して提案方式では，同様の条件下で
推薦処理を 8秒で実施可能となる．また，テレビ番組推薦における適合率と再












































































































周辺装置としても，VTR（ Video Tape Recorder）や HDR（ Hard Disk Recorder）
等が登場し，一般家庭でテレビ番組を容易に録画可能となった．近年ではこ
の録画機能もテレビに搭載され，さらに HDD（ Hard Disk Drive）の大容量化
























































































































図 2-1 録画時の計算リソース使用率に関する設計思想  
 















































































































































































カー番組を 10分で楽しむことができるようになる．  
本機能では，録画テレビ番組の映像と音声を解析するため，非常に多くの



















































































































































































































































(符号値 4バイトを合わせて 32Byte)のシーンキーワード辞書を 8万語分持つと
すると，さらに 2.56MByte (8万語×32Byte)，合計 6MByte以上のメモリが必要
となる．このため，これらの技術では，本研究で目標としている CPU負荷 3MHz








































荷は多く， 1秒の音声に対して 300MHz程度の CPU負荷を消費する [31]．これに
対して，言語モデルの粗密探索や探索閾値の導入により，音声認識における
処理負荷を軽減する技術が提案されている [32]．これにより，126.5MHzの CPU








解 析 に よ る 技 術 に 対 し て 低 減 で き る ． し か し ， シ ー ン キ ー ワ ー ド 辞 書
2.56MByteを加えると 3MByte以上のメモリが必要となり，やはり目的としてい

























































ニ ュ ー ス 番 組 に 特 化 し た 技 術 と し て ， 顔 抽 出 と テ ロ ッ プ 認 識 を 活 用 し た













































る「 CPU負荷 3MHz以下，使用メモリ量 0.5MByte以下で，ユーザが指定したシー
ンに関するトピックの最初から正確に視聴可能とする」シーン検索機能を実
現することは困難である．特に，必要計算リソースについては，いずれの関

















グ方式を提案する (図 3-3)．  
 
ステップ１：番組の TS(Transport Stream)から字幕 ES(Elementary Stream)










































































































う．このため，番組の TSに含まれている SI(Service Information)情報やイン


















































































































































ある．この場合，1キーワード当たり 14文字 (符号値 4バイトを合わせて 32Byte)
とすると，2.56MByte (8万語×32Byte)のメモリが必要となる．一方，上述の
通り，登録キーワード数を最大 64個とすることで，辞書に必要なメモリを



































の前後の定型句辞書符号に基づく提示キーワードの時刻に補正する (図 3-7)．  
 





































































































































































































して，予め定めた文字数（最大 200文字）で区切る．この場合， “。 ”， “！ ”，
“？ ”等の「区切り文字」の直後を区切りとする．  
 
(e)  問いかけ文を含む場合に区切る  
このケースでは話者が切り替わることが多いため，問いかけ文の末尾を区
切りとする．具体的には “？ ” の直後を区切りとする．  
 
(f)  話者表現を含む場合に区切る  
このケースでも話者が切り替わることが多いため，話者表現を含む文の末
尾を区切りとする．具体的には， “話者≫ ”， “話者＞＞ ”， “（話者） ”等の話
者表現が現れた場合に，それらの文字列の直前を区切りとする．  
 


















































































































































(b) バラエティ番組におけるインデクシングルール  
ルール１：あるトピックから次のトピックまでに，出演者名キーワード
が連続して検出された場合の動作は以下の通りとする．  
( i )  同名キーワードが連続：次のトピックの位置に到達前に，
同名キーワードが重複して検出された場合，最初のキー
ワードのみをインデクシングに採用する．  




















































































































































本 提 案 技 術 に よ る シ ー ン 検 索 機 能 を 1.40GHzで 動 作 す る Intel社 製 の
Celeronプロセッサ M360及び 256MByteのメモリを搭載した WindowsPC(以下，実








Pr = n(D∩R) / n(R)  (3.1) 









解とし，正解チャプタ数 (An)を得た．  
シーン検索精度として，番組ジャンル毎に正解チャプタ数 (An)と表示チャ
プタ数 (Pn)及び理想チャプタ数 (In)を集計した上で，理想チャプタ数 (In)で







を 81.5%とすることができた．  
 
Pr = An / Pn     (3.3) 
Re = An /  In      (3.4) 





場 合 の 処 理 時 間 は 最 大 で も 4719ミ リ 秒 で あ っ た ． 実 験 PCの CPUは 1.40GHz
（ =1400MHz）で動作しているため， CPU負荷は次式のとおり 1.835MHzとなる． 
1400MHz × 4719ミリ秒  ÷ (3.6×10 6ミリ秒 ) ≒  1.835MHz  (3.6) 
使用メモリ量に関しては，インデクシング処理において理論上最大で使用
するメモリ量を計算した．結果，必要となる最大使用メモリ量は，辞書領域
として 4Kbyte（動画固有辞書 2KBと定型句辞書 2KByte），字幕特徴データベー




コード数を 8192とすることができる．これは，仮に 12秒に 1度の間隔で動画固
有辞書あるいは定型句辞書のキーワードが出現した場合でも，98304秒すなわ


























ロップ文字認識による方式で 71.0%(適合率 87%，再現率 60%)，顔認識による方
式で 37.3%(適合率 43%，再現率 33%)，音声認識による方式で 71.9%(適合率 64%，


































合方式で 7MByteであった．  
提案技術についても，関連技術での評価と同じ 25番組を用いて先の 210番組
による評価方法と同様の方法で精度を評価しなおした．結果，F値は 81.0%(適











式で 5.91×10- 2，顔認識による方式で 2.59×10-2，音声認識による方式で 3.99
×10- 1，字幕応用による方式で 4.12，テロップ認識と音声認識及び字幕応用
を利用した複合方式で 4.76×10-2となった．  
 
リソース精度比  = F値 (%) /  CPU負荷 (MHz) /  メモリ量 (MByte)  (3.7) 
 
































































































図 3-13 野球のキーワードに対するシーン検出精度改善過程  
 























































































合率と再現率として，それぞれ 80%及び 83%(F値＝ 81.5%)を達成した．また，
キーワードを符号化し，シーンを効率的に表現することで，処理負荷を軽減





























































































































































































































































































































[84]，本方式では，300MHzの CPU，512MByteのメモリでユーザ 1人及び 1アイテ
ムあたり， 13ミリ秒程度で処理可能となると考えられる．この場合，日本の
地上波ディジタルテレビ放送で提供される１週間分（約 3000番組）の処理に




している 10秒以内で推薦処理を完了することは困難であると考えられる．  




















































































図 4-3 提案方式確立に向けたアプローチ  
 
ステップ１：推薦対象のアイテムに対するユーザの嗜好度を示す推薦スコ
アと推薦アイテム数の関係を示す “Number -Score Curve  (N-S 
Curve)”を定義する  




























































この定義より，N-S Curveは推薦スコアが t以上のアイテム数を表し， tの減


















図 4-6 推薦スコアでソートしたアイテム  
 



































図 4-7 N-S Curveにおける変曲点  
 




































































































(1)  Nを全アイテム数とし， i={1,2,… ,N-1},  n={1,2,… ,N-1}として，次式を











































































































できる，(A1) 番組タイトル（Title），(A2) 番組内容のキーワード（ Keywords），



















また，テレビ番組の操作としては， (O1) 再生（ Playback）， (O2) 予約
（Reserve），(O3) 検索（ Search），及び (O4) 録画（Recording）を定義した．
4.2節で述べたとおり，従来はテレビ番組の視聴のみを対象としていたのに対  
 













































































図 4-13 ユーザ嗜好データベース  
 





































合には，出演者 Aがエントリとなり，先の表 4-6及び表 4-7を用いて，このエ
ントリに対するこれまでの統計値に，「録画した」という操作の重み値と，

















ログ (L1～ Ln)と，そのログに含まれる属性を示している．例えば #1のレコー
ドはタイトル t1，ジャンル g1，キーワード k1，チャンネル c1，放送時間 b1の
テレビ番組に対してユーザが p1の操作を行ったことを示している．  
 




















＃ タイトル ジャンル キーワード チャンネル 放送時間 操作
１ t1 g1 k1 c1 b1 p1
・・・ ・・・ ・・・ ・・・ ・・・ ・・・ ・・・

















ここで， Sc(P)は，推薦対象のテレビ番組 (P)の推薦スコアを意味し， Qは，
テレビ番組 (P)のEPGから取得した属性のエントリの内，ユーザ嗜好データベ
ース中に存在するすべてのエントリ (e)を意味している．また，Qpはエントリ
(e) の統計値を示している．  
上記の方法ですべての推薦対象のテレビ番組に対して推薦スコアを計算し，
4.3.3節で述べたとおり， N-S Curveを用いて推薦アイテム数決定推薦閾値を
設定することで，推薦すべきテレビ番組を決定して表示する (図 4-14)．  
 













表 4-11及び表 4-12乃至表 4-16における放送時間 (Time)のエントリは表 4-17
の放送時間帯として表現されるものとしている．また，属性および操作の重
み値は，表 4-6及び表 4-7で示したものを使用している．これらの例の場合に
おいて，表 4-18で示したテレビ番組の推薦スコアを同じく表 4-18に示した． 
 
表 4-12 ユーザ嗜好データベースにおけるタイトルテーブル 
 
 
表 4-13 ユーザ嗜好データベースにおけるジャンルテーブル 
 
 















L1 “Ta” Drama “Ka” 1 6 Reserve
L2 “Tb” Variety “Kc” 2 5 Reserve
L3 “Ta” Drama “Ka” 1 6 Playback
L4 “Tb” Variety “Kc” 2 5 Playback
L5 “Tc” Music “Kc” 3 6 Search





表 4-15 ユーザ嗜好データベースにおけるチャンネルテーブル 
 
 
表 4-16 ユーザ嗜好データベースにおける放送時間テーブル 
 
 
表 4-17 放送時間（Time）の表現 
 
 
表 4-18 推薦対象の番組と推薦スコアの計算結果 
 
Time range Represantation
0:00 - 4:00 1
4:00 - 8:00 2
8:00 - 12:00 3
12:00 - 16:00 4
16:00 -20:00 5
20:00 - 24:00 6
Ti Ge Ke Ch Tm
Statistics
Sc
S1 S2 S3 S4 S5
“Te” S “Kd” 1 1 0 0 0 0.27 0 0.27
“Tf” N “Kf” 2 1 0 0 0 0.27 0 0.27
“Tg” R “Kf” 3 2 0 0 0 0.23 0 0.23
“Th” N “Kg” 4 2 0 0 0 0 0 0
“Tj” V “Kb” 2 3 0 3.24 0 0.27 0 3.51
“Tk” M “Kb” 3 3 0 2.76 0 0.23 0 2.99
“Tl” M “Kc” 1 4 0 2.76 7.00 0.27 0 10.03
“Tn” D “Ka” 4 4 0 3.24 3.78 0 0 7.02
“To” D “Kb” 3 5 0 3.24 0 0.23 0.27 3.74
“Tp” D “Kc” 1 5 0 3.24 7.00 0.27 0.27 10.78
“Tq” V “Ka” 2 6 0 3.24 3.78 0.27 0.50 7.79
“Tr” D “Ka” 4 6 0 3.24 3.78 0 0.50 7.52
Ti: Title, Ge: Genre, Ke: Keyword, Ch: Channel, Tm: Time, Sc: Score
S: Sports, N: News, R: Report, V: Variety, D: Drama, M: Music
S1: St(α) in Title Table, S2: St(α) in Genre Table, S3: St(α) in Keyword Table, 














図 4-15 推薦計算例における N-S Curve 
 
表 4-19 推薦表示すべきテレビ番組の決定結果 
 
 
Title Genre Keywords Channel Time Score
“Tl” Music “Kc” 1 4 10.03
“Tn” Drama “Ka” 4 4 7.02
“Tp” Drama “Kc” 1 5 10.78
“Tq” Variety “Ka” 2 6 7.79




















図 4-16 推薦度の決定方法 
 
 
















推薦度高：推薦スコアが 8.91以上の番組  
推薦度中：推薦スコアが 5.38以上 8.91未満の番組  







表 4-20 推薦計算例による推薦番組および推薦度の結果 
 
Title Genre Keywords Channel Time Score Degree
“Tp” Drama “Kc” 1 5 10.78
High
“Tl” Music “Kc” 1 4 10.03
“Tq” Variety “Ka” 2 6 7.79
Medium“Tr” Drama “Ka” 4 6 7.52
“Tn” Drama “Ka” 4 4 7.02
“To” Drama “Kb” 3 5 3.74
Low“Tj” Variety “Kb” 2 3 3.51























































































以上の操作を 2ヶ月間に渡り毎日実施し， (5)で得た評価者全員に対する 2
ヶ月分の正解数 (Gn)，不正解数 (Bn)，推薦漏れ数 (Ln)をそれぞれ合計して，
次式により，推薦における適合率 (Pr)と再現率 (Re)及び F値を計算した．  
 
Pr = Gn /  (  Gn + Bn )      (4.15)  
Re = Gn / (  Gn + Ln )      (4.16)  
F値  = 2 *  Pr * Re /  (  Pr + Re )   (4.17)  
 







ビ番組の推薦処理に最大で 1616ミリ秒を要していた．これは， 1.40GHzの CPU
及び 256MByteのメモリを搭載した実験 PCでの結果であるため， 300MHzの CPU，
256MByteのメモリを持つシステムでは次式により 7541ミリ秒を要すると考え
られる．  




























(Gn)，不正解数 (Bn)，推薦漏れ数 (Ln)をそれぞれ合計して，式 (4.15)乃至



















を 10番組に固定し， (5)において翌日の推薦番組に対して，先の評価者 3人に
ヒヤリングを行った．そして，評価者ごとに推薦に対する正解と不正解及び
推薦漏れを判定し，正解数と不正解数及び推薦漏れ数をカウントした．本操





分の正解数 (Gn)，不正解数 (Bn)，推薦漏れ数 (Ln)をそれぞれ合計して，式




適合率は 60%であり，再現率は 78%であった．また， F値は 67.8%であった．さ
らに， 1ユーザ及び 1番組あたり最大で 3.21ミリ秒の処理時間を要した．その


















分実施し， (5)において先の評価者 3人に対する 1ヶ月分の正解数 (Gn)，不正













番組）の推薦処理には約 75秒必要となるといえる．  
提案技術についても関連技術と同じ評価者 3人， 1ヶ月分の記録を用いて評
価しなおしたところ，推薦における適合率は 78%，再現率は 76%， F値は 77.0%
であった．一方で，処理時間については，先の 24人，2ヶ月分での処理時間の
方が最大値としては大きくなる可能性があるため，先に示したとおり，1週間





































































































































と 推 薦 ア イ テ ム 数 お よ び 推 薦 精 度 の 関 係 を 明 確 化 し ， こ れ を 表 現 す る






































































































れる SNS(Social Networking Service)は，ソーシャルメディアを実現するネッ
トワークサービスであり，数億人以上のユーザを保有している．これらのユ
ーザは友人や家族とのコミュニケーションや，同じ趣味嗜好を持つユーザと
















Active Users)は 2013年 12月 の時 点 で全 世界 で 約 2億 4100万 人に 達 し てい る





ている [89]．さらに，2011年 6月にサービスを開始した LINEの躍進も著しく，


















































































































































《 POSデータ》  
・日経メディアマーケティング社から購入した全国約 800店舗の飲料（約 1300
品目）の売上データ  








の 1%）  





































けではない．図 5-3は，実際に 2012年 7月～ 12月に新発売された 94商品につい



















































































































































































































































































































































































従来技術では，シーンのインデクシング処理に 8MHzの CPU負荷と 2MByteのメ
モリ量を必要とし，シーン検索精度を示す F値は 65.8%程度である．提案方式
により，シーン検索精度を示す F値を 81.5%とすることができた．また，イン























機能付きテレビにおいて，一週間の番組 (3000番組 )に対する推薦処理に 26秒






































































































































































（ 1）  全著者名：廣井和重，森田啓義  
論文題目：サブタイトル情報に基づくシーンの多重インデクシング  
方式と高効率テレビ視聴システムの提案  
印 刷 公 表 の 方 法 及 び 時 期 ： 映 像 情 報 メ デ ィ ア 学 会 誌 68 巻 8号 ，
pp.J323-J328（ 2014年 8月）  
（第３章に関連）  
 
（ 2）  全著者名： Kazushige Hiroi and Hiroyoshi Morita 
論文題目： High-accuracy time-variant recommender system with  
Number-Score curve 
印 刷 公 表 の 方 法 及 び 時 期 ： Proceedings of 2014 IEEE Fourth 
International Conference on Consumer Electronics - 













（ 1）  全著者名：廣井和重，田代卓，川口敦生  
論文題目： VLIW型メディアプロセッサを用いた MPEG-2オールフォーマ
ットビデオデコーダ  
印 刷 公 表 の 方 法 及 び 時 期 ： 映 像 情 報 メ デ ィ ア 学 会 誌 56 巻 5号 ，
pp.804-813（ 2002年 5月）  
 
（ 2）  全著者名：廣井和重  
論文題目：ソーシャルメディアデータ利活用の可能性  
印刷公表の方法及び時期：情報知識学会誌 23巻 4号 , pp.462-472（ 2013












（ 1）  技術報告  
廣井和重，田代卓，川口敦生，“ VLIW型メディアプロッセッサを用い
た MPEG-2ビデオデコーダ”，映像情報メディア学会技術報告 , Vol.25, 
No.21, pp.25-30, 2001 
 
（ 2）  年次大会  
廣井和重，森田啓義，“サブタイトル情報を用いた低処理負荷シーン
マルチインデクシング方式と高効率テレビ視聴システムの開発”，映
像情報メディア学会年次大会講演予稿集 , "2-2-1"-"2-2-2", 2013 
 
（ 3）  招待講演  
廣井和重，“ソーシャルメディアデータ利活用の可能性”，情報処理














【名称】     【出願日】  【公開番号】   【登録番号】  
(1) 動画処理装置  2005/4/19  P2006-303746  P04525437 
(2) 動画処理装置  2005/4/19 P2010-171999 
(3) 動画処理装置  2006/3/7 US2006/0233522 
(4) 動画処理装置  2006/3/20 CN1856065  PZL200610065519.3 
(5) 動画処理装置  2006/3/20 CN101959043 
(6) 動画再生装置  2006/1/13 P2007-189473 
(7) 動画再生装置  2006/11/15 US2007/0168867 
(8) 動画再生装置  2006/12/11 CN101001345 
(9) 動画再生装置及び動画再生方法  
   2006/8/23 P2008-053877  P04730253 
(10) 動画再生装置  2006/12/12 P2008-148077  P04905103 
(11) 動画再生装置  2004/12/24 P2006-180305  P04349277 
(12) 動画再生装置  2004/12/24 P2009-095055 
(13) 動画再生装置  2004/12/24 P2011-109675 
(14) 動画再生装置  2005/6/17 US2006/0140580 P7796857 
(15) 動画再生装置  2005/6/17 US2010/0329636 
(16) 動画再生装置  2005/7/18 CN1794798  PZL200510085425.8 
(17) 動画再生装置  2005/7/18 CN101600074  PZL200910136925.8 
(18) 動画記録再生装置  





(19) 動画記録再生装置  
   2004/12/24 P2009-055637  P04760893 
(20) 動画記録再生装置  
   2004/12/24 P2011-101393 
(21) 動画記録再生装置  
   2005/12/22 US2006/0147184 P8218945 
(22) 動画記録再生装置  
   2005/12/26 CN1832557 
(23) 動画記録再生装置   
2005/12/26 CN101835018  PZL201010193465.5 
(24) 動画記録再生装置  
   2005/12/26 CN102611863 
(25) 動画再生装置  2007/6/7 US2008/0138034 
(26) 動画再生装置  2007/12/12 CN101202864  PZL200710194201.X 
(27) ＣＭ検出方法及びこれを用いた動画再生装置  
   2007/11/7 P2009-118204  P04929127 
(28) 動画処理装置及び動画処理方法  
   2007/11/7 P2009-118205 
(29) 動画処理装置及び動画処理方法  
   2008/11/6 US2009/0116816 
(30) 動画再生装置  2007/11/7 P2009-118207  P04871839 
(31) 動画インデクシング方法及び動画再生装置  
   2009/4/7 P2010-245853 
(32) 動画インデクシング方法及び動画再生装置  
   2010/3/23 US2010/0257156 
(33) 動画インデクシング方法及び動画再生装置  





(34) 動画再生装置  2010/3/30 P2011-211481 
(35) 動画再生装置  2011/1/14 CN102208205 
(36) 動画推薦システム及び動画推薦方法  
   2010/6/24 P2012-008789 
(37) 動画推薦システム及び動画推薦方法  
   2011/3/3 US2011/0320471 
(38) 動画推薦システム及び動画推薦方法  
   2011/3/4 CN102300126 
(39) 動画推薦装置及び動画推薦方法  
   2011/3/28 P2012-203773 
(40) 動画推薦装置及び動画推薦方法  
   2012/1/10 US2012/0254906 
(41) 動画推薦装置及び動画推薦方法  
   2012/1/13 CN102710973 
(42) 情報検索システム及び情報検索方法  












[1] 内閣府 ,  消費動向調査  平成 26年 11月調査結果 ,  2014.  
[2]  鈴木宏幸, 中嶋満雄, 浜田宏一, 都留康隆, 及川勇太, “デジタルテレビ「 Wooo」の
高画質，エコへの取り組み ,”  日立評論 ,  Vol.93,  No.10, pp.57-61,  2011.  
[3] 丸山隆 ,  安達聡 ,  四本直樹 ,  廣井和重 ,  岩村真澄 ,  清水喜弘 ,  武井健 ,  "次
世代 Priusを支える技術 ,"  日立評論 ,  Vol.87, No.10,pp.35-38, 2005. 
[4]  林昭夫 ,  廣井和重 ,  水野達吏 ,  永松健司 ,  "新しいインフラストラクチャ
ーに対応したブロードバンドパソコン“ Prius” , " Vol.87, No.10,  pp.31-34,  
2005.  
[5] 長坂晃朗 ,  田中譲 ,  “カラービデオ映像における自動索引付け法と物体探
索法 ,” 情報処理学会誌 ,  33-4,  pp.  543-550, 1992.  
[6]  親松昌幸 ,  廣井和重 ,  森靖英 ,  加藤雅弘 ,  木村淳一 ,  “自動ダイジェスト
再生機能のためのリプレイシーン検出手法 ,”情報科学技術フォーラム一
般講演論文集 ,  Vol.6,  No.3,  pp.189 -190, 2007. 
[7] L.Pearls tein ,  J .Henderson and J .Boyce ,  “An SDTV Decoder with HDTV 
Capabili ty： ”An All-Format ATV Decoder” ,” Proceedings of 137th SMPTE 
Technical Conference and World Media Expo , pp422-434,  1995.  
[8]  J .Boyce and L.Pearlste in ,  “Low -cost  All  Format ATV Decoding with Improved 
Quali ty,” 30th SMPTE Advanced Motion Imaging Conf erence,  pp.45-51, 1996.  
[9] 小島啓二 ,  西岡清和 ,  野尻徹 ,  宮崎健司 ,  “メディアプロセッサ (MAP)の
ビジョンとアーキテクチャ ,” 情報処理学会全国大会講演論文集 ,  第 59回





[10]  鈴木教洋 ,  川口敦生 ,  田代卓 ,  “メディアプロセッサ (MAP)とメディアラ
イブラリ ,” 情報処理学会全国大会講演論文集 ,  第 59回平成 11年後期 (特
別 1),  pp.93-94, 1999.  
[11] 宮崎太郎 ,  中川弘充 ,  中川竜太 ,  岩野公司 ,  篠田浩一 ,  古井貞熙 ,  “野球
中 継 番 組 を 対 象 と し た 音 響 情 報 を 用 い た シ ー ン 認 識 ,”  日 本 音 響 学 会
2006年春季講演論文集 ,  pp.19-20, 2006.  
[12] 関口一樹 ,  小杉信 ,  向井信彦 ,  “映像と音情報を用いた野球中継の自動
インデクシング ,” 電子情報通信学会技術研究報告 ,  画像工学， Vo1.106，
No.398, pp.41−46, 2006 .  
[13] 安藤亮一 ,  篠田  浩一 ,  古井貞熙 ,  望月貴裕 ,  “動画像インデクシングの
ためのシーン時系列の確率的言語モデル ,”  第 12回画像センシングシン
ポジウム予稿集 ,  pp.513-518, 2006.  
[14] J iang Feihu, Hiroyoshi Mori ta and Akiko Manada ,  “Semantic Analysis of 
Structured High-defini t ion MPEG-2 Soccer Video Using Bayesian Network ,” 
Information Systems Internat ional Conference,  pp.483 -490, 2013.  
[15]  佐藤真一他 ,  電子情報通信学会『知識の森』2群（画像・音・言語）－ 11
編（マルチメディア）「 2章  マルチメディアコンテンツ解析」 ,  電子情
報通信学会 ,  2012.  
[16]  佐藤真一他 ,  電子情報通信学会『知識の森』2群（画像・音・言語）－ 11
編（マルチメディア）「 4章  マルチメディアアプリケーション」 ,  電子
情報通信学会 ,  2012.  
[17] Rainer Lienhart ,  “Automatic text recognit ion for video indexing ,” 
Proceedings of the fourth ACM interna t ional conference on Multimedia,  
pp.11-20,1996.  
[18]  Toshio Sato,  Takeo Kanade,  Ellen K.Hughes and Michael  A.Smith . ,  “Video 
OCR for digita l  news archive ,” Proceedings of  International  Workshop on 





[19]  Jae-Chang Shim,  Chitra Dorai  and Ruud Bolle ,  “Automatic  text extraction 
from video for content -based annotation and retrieval ,” Proceedings  of  
International  Conference on Pattern Recognit ion, pp.618 -620, 1998.  
[20] Rainer Lienhart and Frank Stuber ,  “Automatic text recognit ion in digi ta l 
videos ,” Proceedings of  SPIE 2666,  Image and Video Processing IV,  
pp.180-188, 1996.  
[21]  平松義崇 ,  関本信博 ,  森靖英 ,  新庄広 ,  丸川勝美 ,  ”テロップ認識のため
の領域配置情報を用いた文字領域抽出 ,”  電子情報通信学会総合大会講
演論文集 ,  情報・システム (2),  P .201, 2008 . 
[22]  Nilesh Bhojne,  Pravinkumar Kamde and S.P.Algur ,  “News Video Indexing 
and Retrieval using Overlay Text ,” Computer  Science & Information 
Technology,  pp.11 -17, 2012.  
[23]  Trung Quy Phan, Palaiahnakote  Shivakumara,  Shangxuan Tian and Chew Lim 
Tan ,  “Recognizing Text with Perspective Distort ion in Natural  Scenes ,” 
ICCV2013, pp.569-576, 2013.  
[24]  平井辰典 ,  中野倫靖 ,  後藤真孝 ,  森島繁生 ,  “シーンの連続性と顔類似度
に基づく動画コンテンツ中の同一人物登場シーンの同定 ,”  映像情報メ
ディア学会誌 ,  Vol.66,  No.7,  pp.J251 -J259, 2012. 
[25]  野宮浩揮 ,  宝珍輝尚 ,  “簡潔な顔特徴量の選択と統合による映像からの
効率的な表情表出シーン検出 ,”  電子情報通信学会技術研究報告  Vol.111,  
No.76, pp. 37-42, 2011. 
[26]  平井辰典 ,  中野倫靖 ,  後藤真孝 ,  森島繁生 ,  “音楽動画コンテンツ中のア
ーティスト名とその 登場シーンの同定方 法 ,”  情処研報音楽 情報科学 ,  
2012-MUS-94-24, pp.1-8,  2012.  
[27]  久保田英俊 ,  桃崎浩平 ,  青木恒 ,  風間久 ,  “映像シーンを簡単に検索でき
る”顔 deナビ” ,”  東芝レビュー ,  Vol.63, No.11, pp.54 -57,  2008.  





化 ,”  情報処理学会論文誌 ,  Vol.51, No.2,  pp.217-228, 2010.  
[29]  内海ゆづ子 ,  坂野悠司 ,  前川敬介 ,  岩村雅一 ,  黄瀬浩一 ,  “局所特徴量と
投票処理を用いた大規模データベースに対する高速顔認識 ,”  電子情報
通信学会論文誌 ,  Vol.J97-D, No.8,  pp.1263-1272, 2014.  
[30] 大附克年 ,  別所克人 ,  水野理 ,  松尾義博 ,  松永昭一 ,  林良彦 ,  “音声認識
を用いたマルチメディアコンテンツのインデクシング ,”  情報処理学会
研究報告 ,  2003-SLP-47, pp.19-24, 2003.  
[31] Daniel Povey, Arnab Ghoshal,  Gil les Boulianne, Lukas Burget,  Ondrej  
Glembek, Nagendra Goel,  Mirko Hannemann,  Petr Motl icek, Yanmin Qian,  
Petr Schwarz,  Jan Silovsky, Georg Stemmer,  Karel  Vesely ,  “The Kaldi  Speech 
Recognition Toolki t ,” Conference paper  of IEEE 2011 Workshop on 
Automatic  Speech Recognit ion and Understanding , pp.1-4,  2011.  
[32] 菅原隆伸 ,  何光霽 ,  藤永剛史 ,  宮本優貴 ,  野口紘希 ,  和泉慎太郎 ,  川口
博 ,  吉本雅彦 ,  “6万語彙実時間連続音声認識のための 40nm,144mW音声認
識専用プロセッサの開発 ,”  電子情報通信学会技術研究報告 ,  pp.79-84,  
2011.  
[33] 宮本優貴 ,  何光霽 ,  和泉慎太郎 ,  川口博 ,  吉本雅彦 ,  “2.4倍速実時間 6万
語彙連続音声認識プロセッサの開発 ,”  電子情報通信学会技術研究報告 ,  
Vol.112, No.365,  pp.49-53, 2012.  
[34] 何光霽 ,  宮本優貴 ,  松田薫平 ,  和泉慎太郎 ,  川口博 ,  吉本雅彦 ,  “3×倍
速実時間 6万語彙連続音声認識のための 40-nm, 54-mW音声認識専用プロ
セ ッ サ ,”  電 子 情 報 通 信 学 会 技 術 研 究 報 告 ,  Vol.113,  No.237,  pp.29-34, 
2013.  
[35] 河合吉彦 ,  住吉英樹 ,  八木伸行 ,  “電子番組表における紹介文を利用し
た番組紹介映像の自動生成手法 ,”  電子情報通信学会論文誌 ,  Vol.J91-D,  
No.8,  pp.2157-2165, 2008. 






成 ,”  電子情報通信学会論文誌 ,  Vol .J89-D, No.  10,  pp.2328-2337,  2006.  
[37] 三浦菊佳 ,  山田一郎 ,  住吉英樹 ,  八木伸行 ,  奥村学 ,  徳永健伸 ,  “放送番
組を素材としたマルチメディア百科事典の自動構築 ,”  映像情報メディ
ア学会誌 ,  Vol .62, No.1,  pp.110 -116, 2008.  
[38] 三浦菊佳 ,  山田一郎 ,  小早川健 ,  松井淳 ,  後藤淳 ,  住吉英樹 ,  柴田正啓 ,  
“番組分割に向けたクローズドキャプション中の反復句抽出 ,”  電子情報
通信学会技術研究報告 ,  NLC, 言語理解とコミュニケーション ,  pp.53-58,  
2009.  
[39] 山下道生 ,  “番組シーン再生のための字幕情報を用いた検索技術 ,”  東芝
レビュー ,  Vol .69, No.4,  pp.50 -53, 2014.  
[40]  奥村学 ,  自然言語処理の基礎 ,  コロナ社 ,  2010.  
[41] 三上崇志 ,  相川勇之 ,  川又武典 ,  “ダブル配列を用いた文書検索用キー
ワード提示の高速化 ,”  情報処理学会研究報告 ,  2009(35),  pp.61 -67,  2009.  
[42]  谷治隆史 ,  関口一樹 ,  向井信彦 ,  小杉信 ,  “テロップ情報を用いた野球中
継 ダ イ ジ ェ ス ト 映 像 の 自 動 生 成 ,”  電 子 情 報 通 信 学 会 技 術 研 究 報 告 ,  
Vol.105, No.431,  pp.29-34, 2005.  
[43]  井手一郎 ,  浜田玲子 ,  田中英彦 ,  坂井修一 ,  “字幕の語義に基づくニュー
ス映像分類 ,”  第 57回情報処理学会全国大会 ,  No.4V-4,  Vol.3 ,  pp.259-260, 
1998.  
[44] Ichiro Ide,  Koji Yamamoto and Hidehiko Tanaka ,  “Automatic Video Indexing 
Based on Shot Classificat ion ,” AMCP'98, LNCS 1554, pp.87 -102, 1999.  
[45] Shin 'ichi Satoh, Yuichi Nakamura and Takeo Kanade ,  “Name -It :  Naming and 
Detect ing Faces in News Videos ,” IEEE Multimedia ,  6,  No.1,  pp.22 -35, 1999.  
[46] Keita  Yamamuro and Katunobu Itou ,  “Speaker Labeling Using  
Closed-Captioning,” IARIA, pp.38 -42, 2011.  





発 話 者 ア ノテ ー ション ,”  情 報 処 理 学会全 国 大 会 講演 論 文集 ,  2012(1),  
pp.619-621, 2012.  
[48] 谷 口 行 信 ,  南 憲 一 ,  佐 藤 隆 ,  桑 野 秀 豪 ,  児 島 治 彦 ,  外 村 佳
伸 ,  ”SceneCabinet：映像解析技術を統合した映像インデクシングシステ
ム ,”  電子情報通信学会論文誌 ,  Vol .J84-DII，No.6, pp.1112-1121, 2001.  
[49]  桑野秀豪 ,  松尾義博 ,  川添雄彦 ,  “映像・音声認識 ,  自然言語処理の適用
によるメタデータ生成の作業コスト削減効果に関する考察 ,”  映像情報
メディア学会誌 ,  Vol.61, No.6,  pp.  842-852, 2007.  
[50]  立林和夫 ,  入門タグチメソッド ,  科技連出版社 ,  2004.  
[51] 土 方 嘉 徳 ,  " 嗜 好 抽 出 と 情 報 推 薦 技 術 ,"  情 報 処 理 ,  Vol.48, No.9,  
pp.957-965, 2007.  
[52] Dietmar Jannach, Markus Zanker and Gerhard Friedrich ,  Recommender 
systems ,  Tutorial at the 23rd International Joint Conference on Artificia l  
Intel ligence Beij ing,  2013. 
[53]  折原良平 ,  村上知子 ,  坂本典哉 ,  堀口健生 ,  "コンテンツの高精度推薦技
術 に よ る デ ジ タ ル 機 器 の 価 値 向 上 ," 東 芝 レ ビ ュ ー ,  Vol.61, No.12, 
pp.13-17,  2006.  
[54]  小野智弘 ,  麻生英樹 ,  本村陽一 ,  "情報・コンテンツのレコメンド技術と
課題 , " 電子情報通信学会誌 ,  Vol.94, No.4,  pp.310-315, 2011.  
[55]  神 嶌 敏 弘 , 推 薦 シ ス テ ム の ア ル ゴ リ ズ ム ,  
http: //www.kamishima.net /archive/recsysdoc.pdf,  2014 .  
[56]  官原浩二 ,  小谷亮 ,  小川吉大 ,  小林啓二 ,  近藤省造 ,  "利用者の視聴履歴
に基づく TV 番組推薦システムの検討 , " 情報処理学会第 54回全国大会 ,  
4-245, pp.245-246, 1997. 
[57] 土屋誠司 ,  佐竹純二 ,  近間正樹 ,  上田博唯 ,  大倉計美 ,  蚊野浩 ,  安田昌
司 ,  "TV番組推薦システムの構築とその有用性の検証 ,"  情報処理学会研





[58] 高間康史 ,  難波広樹 ,  岩瀬徳宏 ,  服部俊一 ,  武藤優樹 ,  庄司俊寛 ,  "テレ
ビ視聴時の情報推薦に基づくヒューマン・ロボットコミュニケーション , " 
人工知能学会全国大会（第 21回）論文集 ,  2D5-5,  pp.1-2,  2007.  
[59] 黒木修隆 ,  廣瀬裕二 ,  鈴木達也 ,  片岡充照 ,  沼昌宏 ,  山本啓輔 ,  "テレビ
視聴者の選局行動に基づく番組嗜好度の推定 , " 映像情報メディア学会誌 ,  
Vol.60, No.3,  pp.454-457, 2006.  
[60]  井川一樹 ,  福原知宏 ,  藤井秀樹 ,  武田英明 ,  "テレビ番組の視聴履歴と電
子番組表を用いた番組推薦システムの構築と評価 , "  人工知能学会全国大
会（第 24回）論文集 ,  3C4-3, pp.1-4,  2010.  
[61]  小川修太 ,  西本喜則 ,  大盛善啓 ,  "テレビ番組推薦の精度を向上させる番
組メタデータ補完技術 ,"  東芝レビュー ,  Vol.69,  No.7,  pp.52 -55,  2014.  
[62]  上江まり子 ,  橋本隆子 ,  北川博之 ,  "再生リストを利用した Web 動画ク
ラスタリング手法の提案 , " DEIM Forum 2012, F6 -1,  2012.  
[63] YouTube : h t tp: / /www.youtube.com/  
[64]  吉尾透 ,  太田学 ,  "ユーザの繋がりを用いた意外性のある動画推薦シス
テム , " DEIM Forum 2012, B4-1, 2012.  
[65]  北村祐太郎 ,  澤勢一史 ,  延原肇 ,  "形式概念分析を用いた推薦理由を明示
す る 動 画 推 薦 手 法 ," 日 本 知 能 情 報 フ ァ ジ ィ 学 会 誌 ,  Vol.25, No.1,  
pp.624-635, 2013.  
[66]  Barry Smyth and Paul Cotter ,  "Surf ing the Digital  Wave:  Generating 
Personalized TV Listings Using Collaborative ," Case-Based Recommendation,  
Proceedings of the Internat ional Conference on Case -Based Reasoning Berl in,  
Germany: Springer -Verlag,  pp.561-571, 1999.  
[67] Barry Smyth and Paul Cotter ,  "Personalized Electronic Program Guide for 
Digital  TV," AI Magazine,  Vol.22, No.2,  pp.89 -98, 2001.  
[68]  Kamal Ali and Wijnand van Stam,  "Tivo:  Making show recommendations 





10th ACM SIGKDD Internat ioonal Conference on Knowledge Discovery and 
Data Mining, pp.394-401, 2004.  
[69] Alfonso Mart inez,  Jose J .  Pazos -Arias,  Ana Fernández Vilas ,  Jorge 
García-Duque and Mart ín López -Nores,  "What 's on TV Tonight?  An Eff icient 
and Effect ive Personalized Recommender System of TV Programs ," IEEE 
Transact ions on Consumer Electronics,  Vol.55, No. 1,  pp.286-294,  2009. 
[70]  Paul Cotter  and Barry Smyth, "Personalizat ion Technologies for the Digita l 
TV World," Proceedings of Prest igious Applications of Intel ligent Systems 
(PAIS’00) Berlin,  Germany: IOS, pp.701 -705, 2000.  
[71]  Sean M. McNee, John Riedl  and Joseph A. Konstan , "Accurate  Is  Not Always 
Good : How Accuracy Metr ics Have Hurt Recommender Systems ," 
Proceedings of the SIGCHI Conference on Human Factors  in  Computing 
Systems,  pp.1097-1101, 2006.  
[72] Sean M. McNee, John Riedl and Joseph A. Konstan ,  "Making 
Recommendations Better :  An Analyt ic Model  for Human -Recommender 
Interaction," Proceedings of ACM Special  Interest Group on Computer -Human 
Interaction (ACM SIGCHI),  pp.1103 -1108,  2006. 
[73]  清水拓也，土方嘉徳，西田正吾 ,  "発見性を考慮した協調フィルタリング
アルゴリズム , " 電子情報通信学会論文誌 ,  Vol.J91-D, No.3,  pp.  538-550,  
2008.  
[74] Mukund Deshpande and George Karypis ,  "Item-based top-N recommendation 
algori thms," Journal of  ACM Transact ions on Information Systems, Vol.22,  
No.1,  pp.143-177, 2004. 
[75]  Cai-Nicolas  Ziegler,  Sean M. McNee, Joseph A.  Konstan and Georg Lausen ,  
"Improving Recommendation Lists  Through Topic Diversif ication ," 
Proceedings of World Wide Web Conference,  pp.22 -32,  2005.  





評価 , " 人工知能学会論文誌 ,  Vol.24, No.5,  pp.428-436, 2009.  
[77]  James Davidson, Benjamin Liebald,  Junning Liu,  Palash Nandy,  Taylor Van 
Vleet,  Ullas Gargi,  Sujoy Gupta,  Yu He, Mike Lambert,  Blake Livingston and 
Dasarathi  Sampath ,  "The YouTube Video Recommendation System ," 
Proceedings of the fourth  ACM conference on Recommender systems,  pp.  
293-296, 2010.  
[78] Nana Yaw Asabere,  "Towards a Perspect ive of Hybrid Approaches and 
Methodologies in Recommender Systems ," International Journal of Computer  
Science and Telecommunications ," Vol.3,  No.11, pp.23 -32, 2012.  
[79] Takayuki  Akiyama, Kiyohiro Obara and Masaaki Tanizaki ,  "Proposal and 
Evaluation of Serendipi tous Recommendation Method Using General  
Unexpectedness ," Proceedings of the Workshop on the Practical  Use of  
Recommender Systems,  Algori thms and Technologies  (PRSA T 2010),  pp.3 -10, 
2010.  
[80]  田野俊一 ,  木根智也 ,  石谷規彦 ,  "広域的強化学書によるデジタル情報推
薦の活性化手法 , "  電気学会論文誌 ,  Vol.121, No.7,  pp.1237-1245,  2001.  
[81] 板倉豊和 ,  "タイムシフトマシンに適したパーソナル番組推薦技術 ," 東
芝レビュー ,  Vol.68, No.7,  pp.58-59, 2013.  
[82] 平田直之 ,  猪熊広哲 ,  関崇秀 ,  長野裕一 ,  石井  啓之 ,  "動画共有サイト
におけるタグ情報を利用したレコメンデーションシステムの提案 , " 電子
情報通信学会通信ソサイエティ大会 ,  B-7-91, p151, 2006.  
[83] Greg Linden,  Brent Smith and Jeremy York , "Amazon.com 
Recommendations:Item-to-Item Collaborat ive Fil ter ing ," IEEE Internet  
Computing, Vol.7,  No.1,  pp76-80, 2003.  
[84]  金田瑞規 ,  渡辺裕 ,  "モバイル環境におけるユーザクラスタリングを用
い た 情 報 推 薦 シ ス テ ム の 検 討 , " 情 報 処 理 学 会 研 究 報 告 ,  2004(25),   





[85]  Adomavicius,  G. and Youngok Kwon,  “New Recommendation Techniques for  
Multicri teria Rating Systems,”  IEEE Intel ligent  Systems,  Vol.22, No.3,  
pp.48-55,  2007.  
[86] Twit ter, Inc.，Twitter：  ht tps: // twitter.com/  
[87] Facebook,Inc.， Facebook：  https:/ /www.facebook.com/  
[88] ANNUAL REPORT 2013：  
https:/ /materia ls.proxyvote.com/Approved/90184L/20140328/AR_202076/pub  
Data/source/Twitter,%20Inc%202013%20Annual%20Report .pdf  
[89] Facebook Reports First Quarter 2014：   
http: // investor. fb.com/releasedetai l .cfm?ReleaseID=842071  
[90] LINE公式ブログ： http: / /offic ia l -blog. l ine.me/ja/archives/1001168643.html  
[91]  総務省，情報通信白書 ,  2013.  
[92] (株 )インプレスビジネスメディア，ソーシャルコマース調査報告書 2013 ,  
2012.  
[93] Dave Kerpen， Likeable Social Media ,  McGraw-Hil l ,  2011.  
[94] Stephen D.Rappaport， Listen First! ,  翔泳社 ,  2012.  
[95]  梅島彩奈 ,  宮部真衣 ,  荒牧英治 ,  灘本明代，“災害時Twitterにおけるデマ
とデマ訂正RTの傾向 ,” 情報処理学会研究報告 ,  データベース・システム
研究会報告  2011-DBS-152(4),  pp.1 -6,  2011.  
[96]  保科一明, 武田利浩, 平仲幸雄,  "口コミ型情報推薦システムの提案と評価 , "  
情報処理学会研究報告 ,  10-6-A3-3, pp.1-4,  2010.  
[97]  Mohsen Jamali and Mart in  Ester ,  Mining social  networks for  recommendation ,  
Tutoria l a t the 11th IEEE Internat ional Conference on Data Mining  (ICDM) 
Vancouver,  Canada , 2011. 
[98]  Ching-man Au Yeung and Tomoharu Iwata,  "Strength of social  inf luence in 
trust  networks in product review sites ," Proceedings of the fourth ACM 





[99]  福島良典 ,  大澤幸生 ,  "ソーシャルメディアを利用したセレンディピテ
ィな情報推薦 , "  The 26th Annual  Conference of  the Japanese Society for 
Artificia l Intel l igence 2012, 3E1-R-6-6,  pp.1-4,  2012.  
[100] 澤井里枝 ,  有安香子 ,  藤沢寛 ,  金次保明 ,  "SNSを利用した協調フィル
タ リ ン グ に よ る 番 組 推 薦 手 法 ," 情 報 処 理 学 会 研 究 報 告 ,  
2010-DBS-151(43),  pp.1 -8,  2010.  
[101] 志甫谷匠 ,  中島伸介 ,  角谷和俊 ,  "トレンド分析および対象グループ粒
度推定に基づく情報推薦システムの提案 , "  DEIM Forum 2010, A3 -5,  2010.  











廣 井 和 重（ひろい  かずしげ）  
 
1988 年４月 上智大学 理工学部 機械工学科 入学 
1992 年３月 上智大学 理工学部 機械工学科 卒業 
1992 年４月 上智大学大学院 理工学研究科 博士前期課程 入学 
1994 年３月 上智大学大学院 理工学研究科 博士前期課程 修了 
1994 年４月 株式会社 日立製作所 入社 
2013 年４月 電気通信大学大学院 情報システム学研究科 博士後期課程 入学 
2015 年６月 電気通信大学大学院 情報システム学研究科 博士後期課程 修了 
 
 
 
